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Resumo: Este artigo busca estudar as decisGes dos jovens de 18 a 24 anos do sexo
masculino entre estudar, pertencer a pea ou alocar o tempo de outra maneira. A analise
compreende o periodo entre 2002 a 2015, baseada nos dados da Pesquisa Mensal de
Emprego do IBGE, quando esta tem sua série encerrada. Aplicada a seis regides
metropolitanas do pais, a saber, Recife, Salvador, Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sdo
Paulo e Porto Alegre, os resultados apontam taxas de desocupacao e de inatividade mais
expressivas para jovens residentes nas regides metropolitanas de Recife e de Salvador
enquanto Porto Alegre figura com as menores taxas. Diferencas ainda mais evidentes ao
se considerar a escolaridade dos jovens, com destaque para o grupo de 8 a 10 anos de
estudo, no qual a taxa de inatividade da regidao metropolitana do Rio de Janeiro se destaca
entre as mais altas. O emprego de matrizes de transicdo mostra um aumento na alocac¢do
do tempo em ndo estudar e ndo pertencer a populacdo economicamente ativa (pea),
com maior expressdao para as regides metropolitanas do Nordeste. Além disso,
estimativas para cada regido de um modelo logit multinomial, considerando a
possibilidade de o jovem pertencer a pea e estar estudando, pertencer a pea e nao
estudar, ndo pertencer a pea e estudar e, ainda, ndo pertencer a pea e ndo estudar no
periodo atual, mostram uma dependéncia temporal significativa da posicdo na qual ele
se encontrava no ano anterior, evidenciando dificuldades para realizar transicdes,
principalmente para aqueles que ndo se encontram na pea e ndo estudam. Jovens pretos
e pardos, na condicdo de filhos, com menores niveis de escolaridade apresentam maior
probabilidade de ndo pertencer a pea e ndo frequentar a escola. Fatores
macroecondmicos contribuem para esse comportamento no periodo mais recente.
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Abstract: This article aims to analyse the decisions of male youths between 15 and 24
years on allocating time either on studying, being in the labour market or through
something else. Using data from the Monthly Employment Survey from IBGE for six
metropolitan areas, Recife, Salvador, Belo Horizonte, Rio de Janeiro, SGo Paulo and Porto
Alegre, the analysis comprehends the period between 2002 and 2016. The results have
shown that unemployment rates and inactivity are more expressive for youths living in the
metropolitan area of Salvador and Recife, meanwhile Porto Alegre has the smallest
rates.The discrepancies are even more noticeable if youths’ educational levels are
considered, mostly with groups between 8 and 10 years of study, in which inactivity rates
in the metropolitan area of Rio de Janeiro are amongst the highest.The use of the
transition matrix have shown an upward trend of not allocating time for study and nor for
being in the labour market, especially in the Northeast Metropolitan Areas. Furthermore,
estimations using a multinomial logit model have been used for each metropolitan area
considering four possibilities: studying and being in the labour market; not studying and
being in the labour market; studying and not being the labour market; or not studying and
not being in the labour market. In the recent period if the individual is not studying and
nor is in the labour market, this is a sign of significant temporal dependency of how time
was allocated in the last year, highlighting difficulties of mobility, especially for those who
are not studying and nor in the labour market. Besides, young black men, in the status of
being sons, with smaller levels of schooling presents higher probabilities of not studying
and not being in the labour market. In recent years, macroeconomic factors also
contribute for this behaviour.

Key-words: Yung people. Time allocation. NEET.
JEL Code: 111, J21; J24.

1. INTRODUGAO

A incidéncia de um grupo de jovens que ndo esta participando da populagdo
economicamente ativa e ndo esta estudando tem aumentado no periodo recente. Em
termos produtivos, sdao jovens que ndo estdo produzindo e ndo estdo investindo em
capital humano. Isso pode levar a uma reducdo na produtividade futura desses jovens,
com reflexos negativos na economia (Borjas, 2012). Ver, também, Becker (1975). Ainda,
um agravante pode ser pensado com relacdo a sua velhice. A falta de contribuicdo ao
sistema previdenciario e a falta de investimento em capital humano, e, ainda, em capital
humano absorvido pela insercdo no mercado de trabalho, pode levar a comportamentos
anti-sociais (Simmons, 2008). Os determinantes da populacdo jovem nessa condicdo e no
Brasil bem como suas caracteristicas tem sido objeto de estudo de autores como
Samoilenko e Carter (2015), Kovrova e Lion (2013), Camarano (2006), Cabanas, Komatsu
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e Menezes-Filho (2015), entre outros. Contudo, pouco se tem analisado sobre os
determinantes da entrada nesta condicdo.

Nesse sentido, o presente artigo busca estudar as decisdes dos jovens de 18 a 24
anos do sexo masculino entre estudar, pertencer a populacdo economicamente ativa ou
alocar o tempo de outra maneira. Para tanto, a analise compreende o periodo entre 2002
a 2015, baseada nos dados da Pesquisa Mensal de Emprego do IBGE, quando esta tem
sua série encerrada. Empregando-se dois métodos de andlise para as seis regifes
metropolitanas do pais abrangidas pela pesquisa, a saber, Recife, Salvador, Belo
Horizonte, Rio de Janeiro, Sdo Paulo e Porto Alegre, busca-se mensurar a influéncia de
fatores individuais e relacionados a conjuntura sobre a decisdo juvenil masculina de
alocacdo de seu tempo.

2. DEBATE BIBLIOGRAFICO

A alocacdo do tempo dos jovens entre fazer parte da populacdo economicamente
ativa, estudar ou combina-lo de outra forma é referenciada no modelo de tomada de
decisdo juvenil sobre a alocagdo de tempo desenvolvido por Behrman et al. (2014). O
modelo descreve como as restricdes enfrentadas pelos jovens moldam suas decisdes e
de suas familias no processo de acumulac¢do de capital humano.

A Figura 1 fornece uma caracterizacdo simples do processo de acumulacdo de
capital humano antes e depois das chamadas “idades criticas”. Os jovens alocam seu
tempo entre quatro escolhas mutualmente excludentes, estudar (s), trabalhar (h), estudar
e trabalhar (b) ou nenhum dos dois (n). Abaixo de a*, digamos aos 15 anos de idade, a
crianca é compelida a alocar seu tempo apenas para estudo devido as restricdes legais
para o trabalho. Acima da idade critica a*, os jovens decidem, dado o conjunto de
restricoes impostas por fatores microecondmicos, locais e, ainda, macroecondmicos,
como alocar seu tempo entre: frequentar a escola, ir para o mercado de trabalho, fazer
ambos ou nenhum dos dois. Ao atingir a idade critica, a*, os jovens apresentam um
conjunto de dotagdes imutdveis Ha*, que refletem fatores individuais e familiares,
incluindo aspectos socioecondémicos e caracteristicas demograficas; fatores macro e
locais, como normas culturais e legais, disponibilidade e qualidade do ensino, entre
outros. As dotagdes imutaveis incluem o tempo de escolaridade formal obtida até a idade
a*, habilidades cognitivas e habilidades socioemocionais.
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Figura 1: Acumulacdo de capital humano ao longo do ciclo de vida
Capital Humano (Ha) AN

Ha
H,.
>
a* a Idade, a
Contribuicdo dos  Decisio conjunta dos Ha acumulado pelo
pais para Ha pais e do jovem em jovem via
relacio a Ha experiéncia

Fonte: Behrman et. Al (2014)

As dotacOes adquiridas ao atingir a idade a*, combinadas a experiéncia no
mercado de trabalho e a educacdo formal determinam a acumulacdo de capital humano
a partir de a > a*. Um pressuposto do modelo é que a escola e o trabalho contribuem
para o processo de acumulagdo de capital de humano, desta forma, os jovens que estdo
fora do sistema educacional e do mercado de trabalho tem esse processo interrompido.
Entre as idades a* e a, as decisdes de acumulacdo de capital dos jovens sdo definidas em
conjunto com seus pais. Acima da idade critica a, digamos aos 24 anos de idade, o
processo de acumulacdo de capital humano estara relacionado apenas aos anos de
experiéncia no mercado de trabalho.

Evidéncias desse fendbmeno tem sido objeto de estudo de diversos autores. Como
exemplo, Cabanas, Komatsu e Menezes-Filho (2015) analisam a situacdo dos jovens de
idade entre 15 e 24 anos entre 1992 a 2012. Com o emprego de um modelo logit
multinomial e varidveis explicativas que envolvem aspectos do domicilio e caracteristicas
pessoais, 0s autores mostram que aumentos no nivel de renda domiciliar reduzem o custo
de oportunidade do estudo de jovens dependentes, favorecendo a dedicacdo aos estudos
e desestimulando o emprego remunerado orientado a compor a renda familiar. Da
mesma forma, aumentos na escolaridade dos pais aumentam a probabilidade do jovem
estudar e reduzem a chance de que esteja trabalhando. Estes resultados apontam que o
aumento recente da quantidade de jovens "nem-nem" ocorreu, dentre outros fatores,
devido a aumentos reais na renda domiciliar das familias brasileiras, uma vez que estes
ganhos tendem a desestimular o emprego dos jovens e estimular menos que
proporcionalmente a dedicacdo dos mesmos aos estudos.

Com o destaque para a duragdo da permanéncia de jovens na condi¢do de "nem-
nem", Menezes-Filho, Cabanas e Komatsu (2013) por meio de matrizes de transi¢cdo
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mostram reducdo, com o passar dos anos, na taxa de entrada na condicdo "nem-nem"
para o subgrupo das mulheres, embora tanto homens como mulheres tenham
experimentado aumentos significativos de duracdo média na condicdo. Também
evidenciam que os jovens com ensino fundamental incompleto possuem tempo médio
de permanéncia e taxa de entrada consideravelmente superiores aos demais grupos
educacionais. A pesquisa sugere que o tempo médio de permanéncia na condicdo é
relativamente pequeno, pois, conforme visto apds um ano, a propor¢ao dos jovens "nem-
nem" gque trocam de situacdo é maior do que a propor¢cdo dos que permanecem sem
estudar e sem trabalhar. Segundo os autores, aumentos da taxa de jovens nem-nem nos
anos recentes correspondem ao aumento da duracdo média na condicdo, elevando o
estoque de jovens que estdo desocupados e que ndo estudam.

Piores resultados futuros em termos de escolaridade média, menor
empregabilidade e maior incidéncia de inatividade para que quem permanece por muito
tempo na condicdo de nem trabalhar e nem estudar sdo apresentados por Samoilenko e
Carter (2015) No Brasil, os estudos sobre a taxa "nem-nem" tem se intensificado ao longo
dos ultimos anos, com uso, sobretudo, de microdados do Censo Demografico e da
Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD). Camarano (2006) utiliza os dados
dos censos demograficos de 1980 e 2000 para estimar modelos da probabilidade de se
observar jovens entre 15 e 29 que nem trabalham e nem estudam, tomando como
variaveis explicativas caracteristicas domiciliares e demograficas, além da existéncia de
deficiéncia fisica. Os resultados mostram que a educacdo tem o impacto de reduzir a
probabilidade de ser "nem-nem" e que domicilios com pessoas nesta situacdo tendem a
apresentar um menor nivel de renda, além de contar principalmente com renda
proveniente de programas sociais e doag¢des. Além disso, observa importantes diferencas
no comportamento dos jovens segundo o género. Vieira et. at (2016), utilizando dados
da PNAD, de 1992 até 2013, estimam os efeitos de como mudancas no trabalho e na
renda dos pais afetam as escolhas entre estudo e trabalho dos jovens. Os resultados
indicam que o crescimento da renda da mde tem um efeito maior no aumento da
proporcdo de jovens que estudam, quando comparado ao crescimento da renda do pai.
Os resultados mostram também que se ambos os pais trabalham, as probabilidades de o
jovem ser “nem-nem” ou a de ele somente participar da PEA diminuem.

Em sintese, a literatura tedrica e empirica mostra a importancia de se considerar
0s aspectos tanto domiciliares como pessoais dos jovens em sua probabilidade de ser
"nem-nem". Contudo, a maior parte da literatura tem dedicado espaco a discutir a
determinacdo estdtica da taxa "nem-nem" no pais, a excecdo do estudo de Menezes-
Filho, Cabanas e Komatsu (2013) que aborda a saida desta situacdo em uma analise
dinamica.

3. BASE DE DADOS E METODOS DE ANALISE

Para a analise da decisdao de alocacdo do tempo dos jovens do sexo masculino de
18 a 24 anos, utiliza-se a Pesquisa Mensal de Emprego (PME), realizada pelo Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE), durante o periodo de 2002 a 2015. O
levantamento amostral é feito para seis regides metropolitanas do Brasil, a saber, Recife,
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Salvador, Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sdo Paulo e Porto Alegre e tem a vantagem de
acompanhar o individuo no intervalo de até um ano.

A influéncia de fatores individuais e relacionados a conjuntura sobre a decisdo
juvenil de estudar, trabalhar ou alocar o tempo de outra maneira é feita por uma andlise
univariada por matrizes de transicao e, uma multivariada, com o emprego de um modelo
logit multinomial. O primeiro método se baseia no trabalho de Clark e Summers (1990),
em que o comportamento do jovem, segundo suas caracteristicas individuais, pode ser
representado por uma matriz de probabilidade de transicdo, ou matriz de Markov. A
alocacdo do tempo juvenil é dada pela decisdo entre fazer parte da pea e estudar ou ndo
estudar e, ainda, n3o fazer parte da pea e estudar ou n3o estudar. E ser representada pela
probabilidade de o jovem i estar no estado k no periodo t + 1, condicionado ao fato de
ele se encontrar no estado / no periodo t. Trata-se as transi¢cdes entre os estados como
um processo de Markov, no qual um estado estacionario ¢ alcancado, independente de
condicdes iniciais e a proporcdo de estado estacionario em cada estado é encontrada
como uma funcdo da matriz de transicdo inteira.

A segunda metodologia adotada baseia-se em uma analise econométrica
multivariada, na qual estima-se um modelo Logit Multinomial presente em Wooldridge
(2007). Com isso, é possivel entender como as mudangas no conjunto de varidveis
relativas a atributos pessoais e a conjuntura macroeconémica afetam a probabilidade de
um jovem pertencer a pea e estudar, pertencer a pea e nao estudar, ndo pertencer a pea
e estudar ou, ainda, ndo pertencer a pea e ndo estudar no momento da quinta entrevista.
As variaveis explicativas abarcadas pelo modelo sdo: categoria no periodo da primeira
entrevista: pertence a pea e estuda, pertence a pea e ndo estuda, ndo pertence a pea e
estuda, ndo pertence a pea e ndo estuda; cor; condicdo no domicilio; anos de estudo;
idade; e, ainda, dummies anuais de 2003 a 2015. Os modelos foram estimados
separadamente para cada regido metropolitana contemplada na pesquisa.

4. DISCUSSAO DOS RESULTADOS

Os resultados apresentados no Grafico 1 mostram uma tendéncia crescente a
partir de 2013 para a taxa de desocupacdo juvenil masculina nas regides metropolitanas
das principais capitais do Brasil. As regides metropolitanas de Salvador e de Recife se
destacam com as maiores taxas entre 2003 e 2015 enquanto a regido metropolitana de
Porto Alegre apresenta a mais baixa, seguida pela regido metropolitana de Belo Horizonte.
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Grafico 1- Taxa de desocupacdo para jovens do sexo masculino, por regido metropolitana,
2002- 2015
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Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME.

A taxa de inatividade para cada regido metropolitana pode ser vista no grafico 2.
Pela leitura do grafico abaixo, apreende-se um comportamento levemente crescente da
taxa para as regides, mas sem grandes pontos de inflexdo. O que se observa é que a regido
metropolitana do Rio de Janeiro se integra as regides metropolitanas de Salvador e Recife
com as piores taxas de inatividade. Para a taxa de desocupacdo, a regido metropolitana
do Rio figurava entre as menores taxas. Cabe destacar também os menores nimeros
registrados pela regido metropolitana de Porto Alegre acompanhados das menores taxas
de desocupacdo. Tanto a taxa de desocupacdo quanto a de inatividade mostram
comportamentos distintos regionalmente. Enquanto as capitais do nordeste se destacam
pelas maiores taxas, as capitais do Sul e Sudeste apresentam os menores valores.

Grafico 2- Taxa de inatividade para jovens do sexo masculino, por regido metropolitana,
2002-2015
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Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME
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Ao analisar as taxas de desocupacdo por grupos de escolaridade (Grafico 3), o
comportamento temporal se mantém proximo ao observado na andlise das taxas totais,
com as regides de Salvador e de Recife mantendo taxas superiores ao restante.

Grafico 3- Taxa de desocupacdo para jovens do sexo masculino, por regido metropolitana
e escolaridade, 2002-2015
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Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME

A taxa de inatividade por grupos de escolaridade pode ser visualizada no Grafico
4. Com tendéncia de aumento entre 2002 e 2015, tem-se um menor efeito regional para
jovens de menor escolaridade (0 e 3 anos de estudo). Para jovens com escolaridade entre
4 e 7 anos, a taxa de inatividade passa a ser mais expressiva nas regides metropolitanas
de Recife e Salvador. Para aqueles com maior escolaridade essa tendéncia é
acompanhada, também, pelos jovens residentes na regido metropolitana do Rio de
Janeiro.
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Grafico 4- Taxa de inatividade para jovens do sexo masculino, por regido metropolitana e
escolaridade, 2002-2015
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Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME

Tendo em vista a diferenca de participacao juvenil do sexo masculino no mercado
de trabalho, ainda mais expressiva ao se considerar a escolaridade, busca-se
compreender a decisdo do jovem de como alocar o seu tempo. Nesse sentido, quatro
grupos sdo considerados: aqueles que optam por fazer parte da pea e estudar, aqueles
gue optam por fazer parte da pea e ndo estudar, aqueles que optam por ndo fazer parte
da pea e estudar e, ainda, aqueles que optam por ndo fazer parte da pea e ndo estudar.

Considerando a primeira e a quinta entrevista, bem como a probabilidade de
transitar ou ndo entre as categorias, estima-se a fracdo de tempo que o jovem alocaria
para cada uma, a partir de suas probabilidades. Os resultados podem ser vistos no grafico
abaixo. Pela sua leitura tem-se que o tempo alocado para fazer parte da pea e estudar
tem adquirido uma tendéncia crescente nos Ultimos anos. Ainda, fazer parte da pea e ndo
estudar apresenta comportamento constante em torno de uma média durante todo o
periodo analisado em todas regiGes metropolitanas.

Contudo, cabe destacar a parcela do tempo para ndo fazer parte da pea e nao
estudar, que apresenta um comportamento negativo, sobretudo, para Salvador. A
alocacdo do tempo em ndo fazer parte da pea e ndo estudar também seguiu uma leve
tendéncia de crescimento nos anos observados. A regido metropolitana de Recife
apresenta os piores nimeros dentro desse grupo acompanhada de Salvador.

Esses resultados merecem destaque pois jovens que ndo fazem parte da pea e ndo
estudam deixam de acumular capital humano em uma fase importante do ciclo de vida.
Estudar pode ser considerada uma decisdo de investimento de um periodo mais longo do
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tempo, que ird gerar resultados futuros sobre sua ocupacao e sua renda. Essa condicdo
pode comprometer sua capacidade produtiva em um futuro préximo.

Grafico 5- Percentual do tempo alocado pelos jovens do sexo masculino para fazer (ou
ndo) parte da pea e estudar (ou ndo), por regido metropolitana, 2002-2015
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Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME

Para a analise dos resultados do modelo logit multinomial, utilizou-se como
referéncia os jovens que estudam e participam da pea na quinta entrevista em relacdo
aqueles que se encontram na pea e ndo estudam, que ndo se encontram na pea e
estudam e que, ainda, ndo se encontram na pea e ndo estudam. As varidveis explicativas
usadas sdo: condi¢cdo na primeira entrevista, binarias de cor, binarias para o status
domiciliar, sendo o chefe de domicilio a categoria de base, binarias de nivel de estudo,
tomando como referéncia jovens com menos de 3 anos de instrugdo formal; idade, em
sua forma continua, e, controles de periodo. Os resultados para as regiGes metropolitanas
de 2002 a 2015 sdo exibidos na Tabela 1 por meio da razdo de chance, que indica maior
ou menor probabilidade de se observar o evento em questdo.
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Tabela 1 — Razdes de chance estimadas pelo modelo logit multinomial por regido
metropolitana, jovens do sexo masculino, 2002 a 20152

RMRE RMSA = RMBH RMRJ RMSP  RMPOA

PEA ESTUDA (REF)

NAO PEA ESTUDA
N3opeaeestudaem1 7,54 11,73 7,18 40,25 26,23 11,99
Peaendoestudaem1 2,42 3,18 1,85 3,62 2,64 2,16
N3o peaendoestudaem1 11,69 7,51 7,10 27,05 14,32 6,81
Brancos 0,87 151 1,30 121 1,54 1,19
Conjugue 1,00 0,57 0,78 0,33 1,78 0,00
Filho 1,10 1,32 1,18 1,25 1,54 2,24
Outros 0,93 1,23 1,75 1,66 1,44 2,83
4a7anosde estudo 1,4 0,95 0,82 0,87 0,33 0,70
8a 10anos de estudo 1,56 0,67 0,58 0,76 042 0,38
11 ou mais anos de estudo 1,05 0,62 0,54 0,77 0,31 0,44
Idade 0,83 0,88 0,83 0,90 0,91 0,92
Constante 2,80 3,82 16,67 0,63 0,60 0,52

PEA NAO ESTUDA
Na3opeaeestudaem1 2,34 2,24 1,53 311 2,37 164
Peaendoestudaem1 10,20 9,06 9,42 24,82 14,13 9,93
N3o peaendoestudaem1 21,44 10,57 11,60 20,77 17,14 8,74
Brancos 0,64 0,54 0,61 0,64 0,58 0,68
Conjugue 1,97 2,70 0,97 0,39 0,86 1,64
Filho 0,64 0,79 0,50 0,41 0,50 0,69
Outros 0,75 0,70 0,80 0,67 0,54 0,87
4a7anosde estudo 3,27 1,45 6,33 0,96 1,76 3,23
8a 10anos de estudo 1,94 0,50 2,31 0,56 0,98 1,39
11oumaisanosde estudo 2,51 1,12 2,39 111 1,48 1,40
Idade 1,01 1,03 1,01 0,97 1,04 0,98
Constante 0,38 0,61 0,82 2,94 0,57 1,36

NAO PEA NAO ESTUDA
Na3opeaeestudaem1 7,22 7,20 4,70 27,10 12,02 6,26
Peaendoestudaem1 13,13 12,20 9,36 29,95 15,43 9,48
N3o peaendoestudaem1 90,85 58,68 40,93 305,48 143,47 41,39
Brancos 0,62 0,78 0,58 0,58 0,64 0,69
Conjugue 1,85 2,45 1,25 1,26 1,16 0,27
Filho 1,9 1,88 1,79 175 1,60 1,60
Outros 2,22 1,47 2,46 2,82 1,47 1,67
4a7anosde estudo 1,87 0,64 2,31 0,32 0,44 0,64
8a 10anos de estudo 0,56 012 0,55 011 0,15 0,22
11 ou mais anos de estudo 0,9 0,32 0,43 0,34 0,18 0,18
Idade 0,97 0,98 0,93 0,91 0,92 0,97
Constante 0,10 0,18 0,74 0,41 0,92 0,48

Fonte: Elaboracdo propria a partir dos microdados da PME

Os modelos estimados mostram uma significativa dependéncia temporal da
condicdo anterior dos jovens, com destaque para aqueles que nao faziam parte da pea e
ndo estudavam e para agqueles que se encontram nessa condicdo no periodo atual. Como
exemplo, a probabilidade de um jovem, na Regido Metropolitana de Recife, que no
primeiro ano ndo fazia parte da pea e estudava, um ano depois apresenta uma
probabilidade 7,22 vezes maior de se encontrar na condicdo de nem-nem do que jovens
gue estudam e fazem parte da pea. Essa probabilidade aumenta para 13,13 para os jovens
que faziam parte da pea, mas ndo estudavam na primeira entrevista e é ainda mais
expressiva para agueles que ja se encontravam nessa condicdo. Isso pode ser associado a

2Nota: Coeficientes em negrito sdo n3o significativos a 10%.
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uma maior vulnerabilidade dos jovens, pois na auséncia do estudo, a dificuldade do
retorno a educacdo pode ser dificultada por esta condicado.

A dependéncia temporal significativa da posicdo em que o jovem se encontra na
primeira entrevista, evidencia dificuldades para realizar transi¢cdes principalmente para
aqueles que se encontram na condicao de nem-nem. Somando-se a isso, pelos controles
individuais, os resultados mostram que jovens pretos e pardos, na condicdo de filhos, com
menores niveis de escolaridade apresentam maior probabilidade de ndo fazerem parte
da pea e ndo estudar. Por fim, fatores macroecondmicos, contribuem para esse
comportamento no periodo mais recente.

5. CONSIDERAGOES FINAIS

Este artigo busca compreender como jovens de 18 a 24 anos do sexo masculino
decidem alocar o tempo entre estudar, pertencer a pea ou combina-la de outra maneira.
Com base nos dados da PME, a analise abarca o periodo entre 2002 e 2015, quando a
série é encerrada. Dois métodos de andlise sdo empregados nas seis regides
metropolitanas abrangidas pela pesquisa, Recife, Salvador, Belo Horizonte, Rio de Janeiro,
Sdo Paulo e Porto Alegre. A influéncia de fatores individuais e relacionados a conjuntura
sobre a decisdo juvenil de alocacdo de seu tempo é feita por uma analise univariada por
matrizes de transicdo e, uma multivariada, com o emprego de um modelo logit
multinomial.

Os resultados apontam taxas de desocupacdo e de inatividade mais expressivas
para jovens residentes nas regides metropolitanas de Recife e Salvador enquanto Porto
Alegre figura com as menores taxas. Diferencas ainda mais evidentes ao se considerar a
escolaridade dos jovens, com destaque para o grupo de 8 a 10 anos de estudo, no qual a
taxa de inatividade da regido metropolitana do Rio de Janeiro figura também entre as
mais altas. O emprego de matrizes de transicdo mostra um aumento na alocacdo do
tempo em ndo estudar e ndo pertencer a populagdo economicamente ativa (pea), com
maior expressao para as regides metropolitanas do Nordeste. Esse resultado pode ter
impactos negativos na vida do jovem em um futuro proximo, comprometendo sua
capacidade produtiva. Nessa condicdo, os jovens deixam de acumular capital humano em
uma fase importante do ciclo de vida. A decisdo por alocar tempo em estudar pode ser
entendida como um investimento de um periodo mais longo do tempo, gerando
resultados futuros sobre sua ocupacdo e sua renda.

Somando-se a isso, estimativas do modelo logit multinomial para cada regido
considerando a possibilidade de o jovem pertencer a pea e estudar, pertencer a pea e ndo
estudar, ndo pertencer a pea e estudar e, ainda, ndo pertencer a pea e ndo estudar na
guinta entrevista mostram dependéncia temporal significativa da posicdo em que o jovem
se encontra na primeira entrevista, evidenciando dificuldades para realizar transicoes
principalmente para aqueles que ndo se encontram na pea e ndo estudam. Jovens pretos
e pardos, na condicdo de filhos, com menores niveis de escolaridade apresentam maior
probabilidade de ndo fazerem parte da pea e ndo estudar. Fatores macroeconémicos
contribuem para esse comportamento no periodo mais recente. Concluindo, o aumento
da parcela juvenil masculina nem-nem e a expressiva dependéncia temporal dessa
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condicdo apontam um cendrio pouco favordvel. Regionalmente, as regibes
metropolitanas de Recife e Salvador sdo destaque. As maiores taxas de desocupacdo e de
inatividade observadas para essas regides contribuem para esse quadro, principalmente,
para os jovens com ensino médio incompleto.
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ANEXO

Tabela A — Raz®es de chance totais estimadas pelo modelo logit multinomial por regido

metropolitana, jovens do Sexo masculino, 2002 a 201
PEA ESTUDA {REF}
RMRE RMSA RVEH RRI RSP RMPOA
Desvio- Desvio- Desvio- Desvio- Desvio- Desvio-
NAO PEA ESTUDA Raz3o d S0 azdodech cir 5 d S 30 d 5 30 de ch cir 5 o c
N30 pea e estudaem 1 7,537 1,2604 1,75 18765 7183 0,343 40,253 54152 26,227 40154 11,988  1,9506
Pea e ndo estudaem 1 2424 04626 3182 05428 1,348 0,400 3617  0,5764 2,635 04310 2156 03754
N30 pea e n3o estuda em 1 11,687 3,5577 7514 21101 7,098 14252 27,46 65165 14323 3,798 6305 16741
Brancos 0,869 0,141 1508 0,293 1,295 01218 1207 0,166 1537 0,209 1185  0,2592
Conjugue 0,997 1,034 0574  0,6737 0,776  0,6126 0332 0,27% 1776 1,452 0,000  0,0000
Filho 1,098 04232 132 04025 1173 03982 1252 0,3264 1510 04742 2,238 07102
Outros 0,931 04071 1232 04216 1754  0,6665 1,660 04919 1437  0,5320 2827 10838
4a7anos de estudo 1436 0,5681 0,952  0,3886 0,819 0,2431 0375 03105 0329 0,183 0,69% 03673
8210 anos de estudo 1556 0,5475 0,666  0,2550 0575  0,1926 0,763  0,2586 0417  0,1920 0379  0,1839
11 oumais anos de estudo 1,046 10,3540 0,620 10,2328 0,537 0,1763 0,768  0,2561 0,314  0,1409 0444  0,2105
Idade 0,884 0,0362 0,883  0,0334 0,830  0,0239 0,895  0,0260 0,913  0,0300 0920  0,0346
a2004 0,878 0,2466 0,801  ©,2357 0,608 0,139 1,448 04477 1,356  0,3949 1,490 04824
2005 0,932 10,2608 0778 02237 0,837 0,1920 2,730 0,658 1,762 04511 1533 043801
a2006 1,659 04832 0,794 02401 0591  0,1444 1785 05217 1330 03774 1020 03391
a2007 0,917 0,269 0,726 02073 0,613 0,571 1,924 0,55% 1123 0,327 1,143 0,389
a2008 1,241 0,39% 1073 06,3399 0,552  0,1367 1978 05783 1439 04101 1559  0A975
a2009 1,001 0,3585 1357 04138 0,764  0,1883 2876  0,3606 1160 0,473 1782  0,5838
a2010 0,798 0,2658 0,80  0,2601 0,677 01735 2073 0,629 1,248 0,391 1,711 04088
az011 1,355 0472 0423  0,1467 0439 01128 2480 07992 1512 04401 1072 03526
a2012 0,872 10,2810 0,585 0,971 0,651 01573 1,449 04433 1,772 0,519 1452 04582
a2013 1146 0,3517 0,99  0,3849 0,789 0,855 1791 05458 1,637  0,5056 1,269 04324
az014 149 0,3677 0,781 0,353 1,264  0,2664 3058  0,9403 2,266 0,573 1736  0,5098
a2015 1,486 04330 1,636 05113 1,038 0,2204 2,937 09228 2,601  0,6334 1457 04346
Constante 2,801 3,0024 3823 3,809 16,673 13,2919 0629  0,5089 0,603  0,5598 0519 05416
PEA NAO ESTUDA
Ni)p!aemznl 2,337 0,3365 2,236 0,319 1,535 06,1551 3,107 0,3407 2373 0,2895 1,640 0,2193
Pea e njo estuda em 1 10,202 1,2988 9,056  1,0390 9471 0,7019 24,817 22633 14,125  1,0842 9925  0,9067
N30 pea e n3o estuda em 1 21,443 56284 10570 23616 11,600  1,8465 20,768 4,309 17,43 33413 8,740 15341
Brancos 0,635 0,0693 0,510 0,074 0,605 0,040 0,636 0,049 0,581  0,0451 0,683 0,098
Conjugue 1975 1,2389 2,705 14589 0970 04233 0388  0,1563 0,858 0,337 1637 07014
Filho 0,637 0,1732 0,787 01573 0498  0,0803 0410  0,0627 0,501  0,0756 0,685  0,0920
Outros 0,745 0,323 0,701 0,167 0,798  0,1663 0,673 01304 0,543 0,108 0370  0,1760
4a7anos de estudo 3,266 11117 1450  0,5079 6333 2,197 0961 02754 1758 07713 328 125401
8210 anos de estudo 1,943 0,6008 0,500  0,1657 2307 0,672 0562  0,1539 0,975 0,349 1,386  0,5040
11 oumais anos de estudo 2514 0,739 1116 0,359 2392 o704 1,106 0,972 1482  0,5897 1,398 0,5001
Idade 1,007 10,0339 1,029 0,0303 1,006 0,0199 0,967 0,026 1,037 0,028 0,981 0,024
a2004 1,240 0,2836 0,89% 02151 0,663 0,112 1210 0,291 1302 o282 1274 02632
a2005 1251 0,2947 0399 02107 0,797 0,137 1,624 0,389 143  0,2146 1135  0,2287
a2006 2,026 0,5066 0,97 0,199 0,795 0,139 1,304 03074 1,147  0,1962 1,118  0,2289
a2007 1303 0,3239 0825 0,196 0,749 01314 1152 0,2697 1189 02022 1,050  0,2159
a2008 1614 04317 1,348 03531 0,302 0,402 1131 0,265 1,180  0,2038 0,9%  0,2020
a2009 1428 04303 1,341 0,350¢ 0,980  0,1761 1326 03228 1,047  0,1862 1123 0,817
a2010 0,974 0,2639 0,776 0,197 0,987 0,177 1,387 03441 0,94  0,1636 1,062 0,2288
azo11 1561 04733 0,679 01759 0,792 0,139 1561 0,394 0,852  0,1552 03%  0,1846
a2012 1164 0,307 0,757 0,179 0,70 0,124 0,985 0,393 1139 02100 0379 0183
a2013 1,005 0,2593 1,266 0,382 0,719  0,1266 1210 0,2942 1270 0,453 0955 02091
az014 1271 0,3098 1091 0,2663 0,719 0,194 1339 0,329 1155  0,1950 1108 02134
a2015 1,600 04017 1484  0,3883 0,784  0,1280 1418 0,3619 1,250 0,142 0351  0,1626
Constante 0378 0,3342 0,612 04986 0,816 04659 2939 18565 0,569 03738 1,363 0,9655
NAO PEA NAO ESTUDA
N3o pea e estuda em 1 7,223 16194 7202 1,740 4704 07624 27,097 6,0193 12,015 26382 6263 14243
Pea e ndo estuda em 1 13,127 2,7764 12,200 2,712 9,357  1,2968 29,949 64700 15425  2,8895 9478  1,7386
N30 pea e n3o estuda em 1 90,854 28,0570 58,680 17,0016 40,926 80154 305480 85,2525 143472 36,6258 41,388 9,7463
Brancos 0,618 0,0849 0,780  0,1537 0,580  0,0556 0582 0,063 0,600  0,0736 06% 01271
Conjugue 1,855 1,6117 2453 1,926 1,253  0,8401 1,260  0,8363 1,164  0,8289 0,273 0,293
Filho 1,962 0,7888 1,880  0,6162 1795 05123 1752 05479 1599 0M78 159  0,3957
Outros 2223 09761 1468  0,5720 2464  0,3201 2316 09771 1469  0,5030 1670  0,5436
4a7anos de estudo 1,866  0,6678 0,637 0,291 2312 03004 0318 00997 0437 0,189 0,643 10,2504
8210 anos de estudo 0,555 0,1842 0171 0,082 0,553  0,1634 0114 00347 0,153 0,003 0220 00797
11 oumais anos de estudo 0,901 0,2753 0320  0,1042 0431  0,1242 0343  0,0986 0,178 0,067 0,130  0,0631
Idade 0,970 0,0393 0,983  0,0412 0,929  0,0257 0,909  0,0294 0,920  0,0302 0972  0,035¢
a2004 1419 04236 1017  0,3612 0,770  0,1760 1,293 04501 1,143 03187 1424 04369
a2005 1374 041% 0,768  0,2824 0,394 0,209 1558 05257 1,363 03754 1,039 03130
a2006 1449 04753 102 03674 0,753  0,1848 1215 04120 0,398 0,247 0,668 0,263
a2007 1,99 0,618 1,284 04389 0,639  0,1617 1,308 04294 1279 0347 1126 0,2433
a2008 2,064 0,6854 2059 07527 0,618  0,155¢ 1841 0,596 1244 0371 1073 03241
a2009 184 0,6612 257  0,9310 0,926 0,314 2,268 07512 1,284 10,3569 1,106  0,2498
a2010 1,029 0,372 0,875 0,3394 0,980  0,2451 2,056 0,6392 1,206 0,3274 0,964 0,3146
az011 1,963 0,7408 0,99% 03785 0,698 01737 1,357 04859 1,200  0,3408 0977 03073
a2012 1,636 0,5418 1179 04869 0,547 0,1387 1626 05529 1413 04071 0976 03023
a013 1422 04765 2499 1,0148 0,776 0,1926 2,341 0,7857 1,925 0,5651 11 0,3539
az014 2,737 o31n 1218 04350 1323 0,285 2778 09278 1874 04757 1277 03633
a2015 2,395 0,7316 2205 0,302 1,134  0,2448 2913 10016 2002 05157 1,360 0,375
Constante 0,097 0,1059 0,177  0,1963 0,743  0,5698 0406 10,3583 0921 03518 0479 04697
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